
Wie können wir KI verstehen?
Über Technologie, Anwendungen und Weltanschauung
von Prof. Dr. Thilo Stadelmann 

Quellen: Google Deepmind Project Astra (https://deepmind.google/technologies/gemini/project-astra/); Unitree Robotics Go2-W (https://youtu.be/X2UxtKLZnNo?si=Zs524ooUuxMDnJ1Y)

https://deepmind.google/technologies/gemini/project-astra/
https://deepmind.google/technologies/gemini/project-astra/
https://deepmind.google/technologies/gemini/project-astra/
https://youtu.be/X2UxtKLZnNo?si=Zs524ooUuxMDnJ1Y
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Prof. Dr. Thilo Stadelmann

• Professor für KI und maschinelles Lernen

• Leiter ZHAW Centre for Artificial Intelligence

• Gründer & Vorstand AlpineAI AG

• Studierte Informatik in Giessen & Marburg (DE)

ÜBER MICH
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1. KI als Technologie verstehen

2. Beispiele für die Nutzung von KI

3. Ausblick: Wo führt das hin, was sind die Risiken?

1. KI als Technologie verstehen
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Prompt: «A helicopter pilot carefully 

maneuveruing over a coastal cliff 

with a small waterfall». 

Quelle: Google DeepMind, Genie 3.

[Reasoning Modell] denkt nach für 10s

Der Arzt, der des Jungen Vater ist, 

sagt „Ich kann diesen Jungen nicht 

operieren, er ist mein Sohn!“ Wer ist 

der Arzt für den Jungen?

Der Arzt ist des Jungen Mutter. Das 

Rätsel spielt mit der Annahme, dass 

ein Arzt männlich ist, aber in diesem 

Fall ist der Arzt des Jungen Mutter, 

was sie sowohl zum Elternteil als 

auch Arzt macht.

KI ist erstaunlich
          Im Schnitt besser als der Mensch, im Einzelfall ggf. falsch
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KI := Die Simulation intelligent wirkenden 

Verhaltens mittels des Computers

Bilder: Colourbox. © MAKSYM YEMELYANOV; ImageNet.

𝑃𝑟(𝐴𝑢𝑠𝑔𝑎𝑏𝑒|𝐸𝑖𝑛𝑔𝑎𝑏𝑒)

Machine Learning: Bedingte Wahrscheinlichkeit …

0/«Katze» oder 1/«Hund»

,            ,            , …



ZHAW Centre for AI (stdm) 6

KI := Die Simulation intelligent wirkenden 

Verhaltens mittels des Computers

Bilder: ImageNet.

𝑃𝑟(𝐴𝑢𝑠𝑔𝑎𝑏𝑒|𝐸𝑖𝑛𝑔𝑎𝑏𝑒)

Machine Learning: Bedingte Wahrscheinlichkeit …

0/«Katze» oder 1/«Hund»

,            ,            , …
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[Reasoning Modell] denkt nach für 10s

Der Arzt, der des Jungen Vater ist, 

sagt „Ich kann diesen Jungen nicht 

operieren, er ist mein Sohn!“ Wer ist 

der Arzt für den Jungen?

Der Arzt ist des Jungen Mutter. Das 

Rätsel spielt mit der Annahme, dass ein 

Arzt männlich ist, aber in diesem Fall ist 

der Arzt des Jungen Mutter, was sie 

sowohl zum Elternteil als auch Arzt 

macht.

KI := Die Simulation intelligent wirkenden 

Verhaltens mittels des Computers

𝑃𝑟(𝐴𝑢𝑠𝑔𝑎𝑏𝑒|𝐸𝑖𝑛𝑔𝑎𝑏𝑒)

LLM: Bedingte Wahrscheinlichkeit nächstes Wort

«Die»

«Was fliesst durch Zürich?»

«Was fliesst durch Zürich? Die»

«Limmat»
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Input 

(Kontext)

Output 

(nächstes Wort)

Der Arzt sagt „

Arzt sagt „ Ich

sagt „ Ich kann

„ Ich kann diesen

Ich kann diesen Jungen

kann diesen Jungen nicht

diesen Jungen nicht operieren

Jungen nicht operieren ,

nicht operieren , er

…

Erzeugen von Trainingsdaten-Paaren

Wie wird ein LLM gebaut? 
In ganz viel Text das nächste Wort voraussagen. 

Unsupervised Pretraining

Input

Output

Fehlerberechnung

Large Language 

Model 

kann diesen Jungen

`Der Arzt sagt „Ich kann diesen Jungen nicht 

operieren, er ist mein Sohn!“ Wer ist der Arzt für 

den Jungen? Seine Mutter.`
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Wie wird ein LLM gebaut? 
In ganz viel Text das nächste Wort voraussagen. 
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Wie wird ein LLM gebaut? 
In ganz viel Text das nächste Wort voraussagen. 
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Quelle: Dell’Acqua et al., «Navigating the Jagged Technological Frontier: Field 

Experimental Evidence of the Effects of Artificial Intelligence on Knowledge Worker 

Productivity and Quality», Organization Science 37(2), 2026

AJI statt AGI: Artificial Jagged Intelligence
Löse mir bitte dieses 

Buchhaltungsproblem: […]

Lass uns das Schritt für Schritt 

angehen.

[…]

[…]

…suchen wir dazu nach 

zusätzlicher Informationen…

[…]

…das sieht falsch aus, fangen 

wir nochmal weiter oben an…

[…]

Hier die fertige Antwort: […]

Danke.

KI-Agenten tauschen 

Rechenleistung gegen bessere 

Ergebnisse durch Versuch → Irrtum 

→ Wiederholung → 

Nachschlagen…; das ist nützlich 

und verschwenderisch.

Mit zunehmend ausreichend Leistung in 

manchen Bereichen (z.B. Text) gewinnt das 

Design der Mensch-Maschine Interaktion an 

Bedeutung: Wie mit KI arbeiten?

Vom LLM zum «Reasoning» Modell
Selbst-Prompting für «agentische» Workflows
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1. KI als Technologie verstehen

2. Beispiele für die Nutzung von KI

3. Ausblick: Wo führt das hin, was sind die Risiken?

2. Beispiele für die Nutzung von KI
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Nützlichkeit → Verbreitung

Quellen: DeepLearning.ai / Tamkin et al., „Clio: Privacy-Preserving Insights into Real-World AI Use“, 2025; https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/

Software-Entwicklung: ca. 24%

Büro: ca. 26%

Dungeons & Dragons etc.: ca. 1%

Nützlichkeit → Verbreitung

https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
https://a16z.com/100-gen-ai-apps-4/
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…durch LLM-Anbindung an ausgewählte Doku-

mente mittels Retrieval-Augmented Generation:

• Suchmaschine findet relevante Passagen 

in eigens zusammengestelltem Text-Pool

• LLM Vor-/Nachbearbeitung fügt der Suche 

mehr semantisches Verständnis hinzu
Bild: Natassha Selvaraj

Use Case: Zuverlässigere Antworten
LLMs fit machen für den Einsatz auf geheimem Firmenwissen
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Use Case: ApothekeUse Case: Apotheke
Ein Beratungsgespräch, ganz praktisch

1. Toolauswahl: Datenschutz beachten!
→ Keine Personendaten in kostenlose Tools

→ Vorsicht mit personenbezogenen medizinischen Daten in Tools von Anbietern mit Sitz ausserhalb CH

2. Verwendungsmodus: Spezialisierter Assistent („Custom GPT“)
→ Effizient durch Rolle / „Systemprompt“: 

     „Du bist ein evidenzbasierter KI-Assistent im Hintergrund für mich als Apothekerin im Kundengespräch. Unsere Kommunikation ist extrem 

       knapp, strukturiert und auf einen Blick erfassbar. Dein Fokus liegt auf:

       - vorausschauender Vermeidung von Über- und Unterdosierung

       - UAW-Risikovorhersage (inkl. geschlechts- und hormonabhängiger Effekte)

       - personalisierten, gendermedizinisch fundierten Therapiehinweisen

       - Arzneimitteltherapiesicherheit am POS

       Du sprichst ausschließlich mich als Expertin an, keine Laienerklärungen. Gib relevante Leitlinien oder Primärquellen an. Antworte       

       standardisiert in: Risiko -> Anpassung -> POS-Hinweise -> Quellen“

3. Prompting: Was nicht im Prompt steht, wird nicht berücksichtigt. 
→ Beispiel: „Kundin, 56 J., postmenopausal; BMI 29; Neu: Amlodipin 10 mg 1-0-0; Metformin 2×850 mg; Atorvastatin 20 mg; 

                         Vorgeschichte: Knöchelödeme unter früherer Medikation“
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Use Case: ApothekeUse Case: Apotheke
Ein Beratungsgespräch, ganz praktisch (contd.)

Output:
Risiko

- Erhöhtes Risiko für periphere Ödeme unter Amlodipin (dosisabhängig, geschlechtsspezifisch ↑ bei Frauen).

- Postmenopausaler Status → veränderte Gefäßpermeabilität, geringere NO-vermittelte Vasodilatation → Ödemrisiko zusätzlich erhöht.

- Vorgeschichte von Knöchelödemen = starker Prädiktor für erneute UAW.

Anpassung / Prävention

- Startdosis 10 mg mit erhöhtem UAW-Risiko assoziiert.

- Evidenz spricht für Initialdosis 5 mg mit Titration nach 1–2 Wochen.

- Alternative Strategie: Kombination niedriger Amlodipin-Dosis + ACE-Hemmer/ARB → geringere Ödemrate.

POS-Hinweise (für Beratung/Arztkontakt)

- Frühzeichen von Ödemen aktiv ansprechen (Knöchel, Tagesverlauf).

- Einnahmezeit egal, aber konstante Tageszeit empfehlen.

- Bei Ödemen: nicht absetzen, sondern Rücksprache wegen Dosis/Kombination.

- Hinweis auf geschlechterspezifisch erhöhte UAW-Wahrscheinlichkeit.

Quellen

- ESC/ESH Guidelines for the management of arterial hypertension (2018/2023 Update)

- FDA Drug Label Amlodipine – Dose-dependent peripheral edema

- Regitz-Zagrosek et al., Gender Medicine 2012 / Nat Rev Cardiol 2016

- Messerli et al., J Am Coll Cardiol 2001 (CCB-induced edema)
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Use Case: Intelligente Automatisierung

kardiologischer Workflows
Problem 1: Manuelle Messung der ventrikulären 

Auswurffraktion aufwändig und fehleranfällig

→ Spezialentwicklung für Bildanalyse

Problem 2: Diagnosen müssen im Einklang mit 

aktuellen Richtlinien erfolgen; ChatGPT etc. 

halluzinieren bzw. sind nicht up-to-date

→ Agentic RAG

Daten-

Akquisition

Herz-

Parameter 

Messung

Interpretation / 

Diagnose

Agent

Tools

Answer 𝐴

Query 𝑄

Ali, Stämpfli, Stadelmann, Aschkenasy, & Abdulkadir. “Automated, vendor-agnostic measurement of myocardial tissue velocities in echocardiography”, ISBI 2026.

Ali, Meyer, Stuhlmann, Aschkenasy, Daniore, Stadelmann, & Abdulkadir. “Automated component testing for agentic AI in medical decision support systems”, to be submitted, 2026.
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Parts

quality

Machine 

settings
Pressure 

curves
≈

Use Cases in Industrie, Medizin, …

Quelle: Yan et al., «Learning Actionable World Models for Industrial 

Process Control». In: SDS’25.

Quelle: Boston Dynamics & Robotics and AI Institute Quelle: MetaAI, Segment Anything (SAM)

Quelle: @KirkGoldsberry

Quelle: 

https://blog.csdn.net/qq_39835949/article/details/126236974 

Quelle: Google DeepMind & Isomorphic Labs, AlphaFold 3.

Andere Anwendungen von KI

https://blog.csdn.net/qq_39835949/article/details/126236974
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Gemeinsames Prinzip:
KI ist Vorhersage-Technologie

Vorhersage von:
• Gruppenzugehörigkeit (“Klassifikation”)

z. B. die „Stimmung“ von Äußerungen in Kommentarbereichen, Urheberschaft

• Abweichung vom Normalfall („Anomalieerkennung“)
z. B. Vorhersage des Zeitpunkts eines bevorstehenden Maschinenausfalls

• Charakteristiken
z.B. Vorlieben von Benutzern oder Wählern

• Verhalten
z.B. Kaufentscheidungen, Wahlverhalten, Beliebtheit eines Posts oder Plakats

• Bedingt wahrscheinlichste Antwort (“generative KI”)
z.B. Bilder aus textueller Beschreibung oder umgekehrt

Bilder: https://www.export.gov.il/Catalog/foodtechcatalog/AboutCompany?companyId=3186&categoryId=7237; https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/; https://en.wikipedia.org/wiki/Stable_Diffusion 

https://www.export.gov.il/Catalog/foodtechcatalog/AboutCompany?companyId=3186&categoryId=7237
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://www.optimonk.com/product-recommendation-engine-template/
https://en.wikipedia.org/wiki/Stable_Diffusion
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KI-Ergebnisse sind nicht „neutral". 

• Haben menschliche Vorurteile aus den Trainingsdaten übernommen 

• Sind unwissend gegenüber allem, was nicht in den Trainingsdaten war / nicht abbildbar ist

KI-Ergebnisse haben eine gewissen Fehlerwahrscheinlichkeit. 

• Sie machen statistisch plausible Vorhersagen (Fakten oder Wahrheit kennen sie nicht)

• Fehlerfreiheit ist kein Bestandteil der Methodik; plausibel kann falsch sein

Ob ein Ergebnis falsch ist, ist dem Modell nicht bekannt 

• Ergebnisse werden jedoch typischerweise mit übertriebener Zuversicht präsentiert

• Sie müssen daher von Menschen überprüft werden

Menschliche Fehler und KI-Fehler sind grundlegend verschieden

• KI-Fehler erscheinen aus menschlicher Sicht sehr dumm 

• Damit sind sie meist völlig unerwartet

Implikationen der stochastischen Natur von ML
Im Durchschnitt besser, im Einzelfall möglicherweise falsch 

Bild: Razzem / wallpaperworld.com

Wo KI eine Person simuliert, handelt es sich um eine Illusion und eben keine 

Person (ein Flugsimulator ist auch kein Flugzeug).
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1. KI als Technologie verstehen

2. Beispiele für die Nutzung von KI

3. Ausblick: Wo führt das hin, was sind die Risiken?

3. Ausblick: Wo führt das hin, was sind die Risiken?
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DJ: Simuliert die Erzeugung von Musik
Andere Methode, anderes Ergebnis
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Zukunft der KI: Nicht Superintelligenz  / „AGI“

sondern hilfreiche persönliche Assistenten

Sager et al. «A Comprehensive Survey of Agents for Computer Use: Foundations, Challenges, and 

Future Directions». JAIR 85 (34), 2026.

https://deepmind.google/models/project-astra/
https://deepmind.google/models/project-astra/
https://deepmind.google/models/project-astra/
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?

Das Argument für Superintelligenz
Skalierungsgesetze für Machine Learning und rekursive Selbstverbesserung

Hestness et al., «Deep Learning Scaling is Predictable, Empirically», arXiv, 2017

Kaplan et al., «Scaling Laws for Neural Language Models», arXiv 2020

Hoffmann et al., «Training Compute-Optimal Large Language Models», NeurIPS, 2022
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[…]

Das Argument für KI als normale Technologie
Zusätzlich dazu, dass LLMs zu limitiert erscheinen für rekursive Selbstverbesserung/AGI



ZHAW Centre for AI (stdm) 26Bild: LANDMARK MEDIA / Alamy Stock Foto license ref. LMK110-J6604-220620. © Warner Bros Film. 

Dystopische Narrative basieren auf Weltanschauung

…mit wenig Achtung vor Wert & Würde des Menschen

Gebru & Torres. «The TESCREAL bundle: Eugenics and the promise of utopia through artificial 

general intelligence». First Monday 29 (4), 2024.

• T ranshumanismus

• E xtropianismus

• S ingularitarismus

• C osmismus

• R ationalismus

• E ffektiver

A ltruismus

• L ongtermismus
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1. KI ist ein Werkzeug

2. KI nimmt Dir nicht Deine Freiheit
     Aber: Gibst Du sie freiwillig auf?

3. Gegenstrategie: Kenne Deinen Wert & Würde

Segessenmann et al. «Assessing deep learning: A work program for the humanities in the age of 

artificial intelligence». AI and Ethics 5, 1-32, 2023.



ZHAW Centre for AI (stdm) 28Quelle: hhttps://www.srf.ch/play/tv/10-vor-10/video/mythos-ki-von-anthropic-als-moegliche-cyberwaffe?urn=urn:srf:video:7377d0e6-cd25-4aec-9fa4-e34d249a6c78
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1.   Bias und Diskriminierung

2.   Fehlende Transparenz

3.   Datenschutzbedenken

4.   IT-Sicherheitsrisiken

5.   Arbeitsplatzverlust

6.   Desinformation

7.   Ethische Dilemmata

8.   Machtmonopole

9.   Abhängigkeit

10. Existentielle Risiken

Stadelmann, «Debate: Evidence-based AI risk assessment for public policy». Public Money & 

Management, 2025.
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1.   Bias und Diskriminierung

2.   Fehlende Transparenz

3.   Datenschutzbedenken

4.   IT-Sicherheitsrisiken

5.   Arbeitsplatzverlust

6.   Desinformation

7.   Ethische Dilemmata

8.   Machtmonopole

9.   Abhängigkeit

10. Existentielle Risiken

Übertrieben, 

kontrollierbar,

hypothetisch

Real,

handhabbar (technisch, gesellschaftlich, regulatorisch)

Stadelmann, «Debate: Evidence-based AI risk assessment for public policy». Public Money & 

Management, 2025.
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Worin wird LLM-KI traditionell sehr stark sein?
Neueste Selbstaussagen bzgl. Sicherheitsrisiken auf dem Prüfstand
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Annahmen hinter KI realistisch einschätzen
Nuancen wahrnehmen (nicht zwingend: das Gegenteil behaupten)



ZHAW Centre for AI (stdm) 33Bilder: tawanlubfah © 123RF.com, used with permission under the relevant license; Michael Götz auf https://www.linkedin.com/posts/michael-g%C3%B6tz-570a54197_werbung-headline-neudenken-activity-7395038632652197888-Wjxx 

Wie wird die Zukunft?
Gestaltbar

Moderate Annahmen
• Keine AGI

• Pro-humane KI-Produkte

• Deutlich mehr KI-Effizienz bzgl. Daten & Strom

Mögliches Ergebnis
• Digitale Infrastruktur wird Gemeingut

• Open Source floriert

• Aufmerksamkeitsökonomie → Vertrauen

• Gestärkte Personalität → Lebenswerte Zukunft
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KI entwickelt sich in den kommenden ~5 Jahren „normal“ weiter → keine Sprünge/„AGI” erwartet

Nebenwirkung von KI: Weltanschauungen wieder sprachfähig; was macht den Menschen aus?

KI-Fehler unterscheiden sich von menschlichen Fehlern → Vorsicht bei unbedarfter Anwendung!

Schlussfolgerungen

Über mich:

Prof. Dr. Thilo Stadelmann

Leiter ZHAW Centre for Artificial Intelligence (CAI) 

Leiter Machine Perception & Cognition research group

Gründer & Verwaltungsrat AlpineAI AG

LinkedIn: https://www.linkedin.com/in/thilo-stadelmann/

Email: stdm@zhaw.ch

Web: https://stdm.github.io/

Schlussfolgerungen

https://www.linkedin.com/in/thilo-stadelmann/
https://www.linkedin.com/in/thilo-stadelmann/
https://www.linkedin.com/in/thilo-stadelmann/
mailto:stdm@zhaw.ch
https://stdm.github.io/
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ANHANG
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Ressourcen
Weiterführendes Hintergrundmaterial zu KI und gesellschaftlichen Fragen

• Kurze Einführungen in KI für nicht-Techniker inkl. Diskussion von Auswirkungen und Zukunft (ursprünglich geschrieben für 

Geschäftsleute bzw. Theologen):
https://stdm.github.io/downloads/papers/KIW_2025.pdf sowie https://stdm.github.io/downloads/papers/T&TC_2026.pdf (Vorabdrucke)

• Eine evidenzbasierte Sicht auf KI-Risiken im Gegensatz zu einer, die von Science-Fiction-Weltanschauungen geprägt ist 

(ursprünglich geschrieben für politische Entscheidungsträger):
https://doi.org/10.1080/09540962.2025.2541304 (Open access)

• Implikationen der Natur der KI für KI-Anwendungen mit weitreichenden Konsequenzen, ausgehend von grundlegenden 

Prinzipien und verständlich dargestellt für nicht-technische Leser (ursprünglich Entscheidungsträger etwa im Militär): 
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1 (Open access)

• Eine gründliche Untersuchung der Auswirkungen von Deep-Learning-basierter KI auf unsere Menschlichkeit, einschließlich 

einer Einführung in ihre Funktionsweise (ursprünglich geschrieben für Geisteswissenschaftler):
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z (Open access)

• Plädoyer und Einführung in Entwicklungsprinzipien für KI-Systeme, die zum Aufblühen von Menschen beitragen, anstatt 

dieses zu verhindern (geschrieben für jedermann):
https://stdm.github.io/Pro-human-AI/ sowie https://stdm.github.io/downloads/papers/uDay_2026.pdf (Blogbeitrag und Vorabdruck)

• Ein mögliches, hoffnungsvolles Szenario, wie die Welt im Jahr 2035 mit KI aussehen könnte, basierend auf moderaten 

Annahmen (geschrieben für jedermann):
https://stdm.github.io/AI-in-2035/  (Blogbeitrag)

• Ein kurzer Vortrag, wie man KI richtig einschätzt und nicht in Angst verharrt (gehalten für jedermann):
https://youtu.be/deVbP-hViMQ sowie https://stdm.github.io/How-not-to-fear-AI/ (TEDx Vortrag und Blogbeitrag)

https://stdm.github.io/downloads/papers/KIW_2025.pdf
https://stdm.github.io/downloads/papers/T&TC_2026.pdf
https://doi.org/10.1080/09540962.2025.2541304
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-026-01042-1
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://link.springer.com/article/10.1007/s43681-023-00408-z
https://stdm.github.io/Pro-human-AI/
https://stdm.github.io/Pro-human-AI/
https://stdm.github.io/Pro-human-AI/
https://stdm.github.io/Pro-human-AI/
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Nützlichkeit → Verbreitung
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KI im Spital

Emberger et al., «Video object detection for privacy-preserving 

patient monitoring in intensive care». In: SDS’23.

Parts

quality

Machine 

settings

Pressure 

curves≈

KI für Prozesskontrolle

Yan et al., «Learning Actionable World Models for Industrial Process 

Control». In: SDS’25.

KI in der Medizintechnik

Amirian et al., «Mitigation of Motion-Induced Artifacts in Cone Beam 

Computed Tomography using Deep Convolutional Neural 

Networks». In: Med. Phys., 2023.

KI für Automatisierung

Pfammatter & Schweizer, «RoboDog III: Building a 

Vision and/or Sound-Based AI Demonstrator on a 

Robotic Platform». In: B.Sc. Thesis, 2023.

KI für Fehlererkennung

Stadelmann et al., «Deep learning in the wild». In: 

ANNPR’2018. Etc.

KI für Dokumentenmanagement

Meyer et al., «A document is worth a structured record: Principled 

inductive bias design for document recognition». In: ArXiv, 2025.

Gibt es auch lokale Erfolgsgeschichten?
Siehe CAI Research Report für viele weitere Beispiele →
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Is there an AI bubble?

Technology-wise? No.

Financially? Yes.

Is there an AI bubble?


	Folie 1: Wie können wir KI verstehen? Über Technologie, Anwendungen und Weltanschauung von Prof. Dr. Thilo Stadelmann 
	Folie 2
	Folie 3: KI als Technologie verstehen
	Folie 4
	Folie 5
	Folie 6
	Folie 7
	Folie 8
	Folie 9
	Folie 10
	Folie 11
	Folie 12: 2. Beispiele für die Nutzung von KI
	Folie 13: Nützlichkeit  Verbreitung
	Folie 14
	Folie 15: Use Case: Apotheke
	Folie 16: Use Case: Apotheke
	Folie 17
	Folie 18
	Folie 19
	Folie 20
	Folie 21: 3. Ausblick: Wo führt das hin, was sind die Risiken?
	Folie 22
	Folie 23
	Folie 24
	Folie 25
	Folie 26
	Folie 27
	Folie 28
	Folie 29
	Folie 30
	Folie 31
	Folie 32
	Folie 33
	Folie 34
	Folie 35: Schlussfolgerungen
	Folie 36
	Folie 37: Ressourcen Weiterführendes Hintergrundmaterial zu KI und gesellschaftlichen Fragen
	Folie 38
	Folie 39
	Folie 40: Is there an AI bubble?


  P r ( A u s g a b e | E i n g a b e )


  P r ( A u s g a b e | E i n g a b e )


   x 1


   x 2


  ×


  ×


  ×


  ×


  ×


  ×


  ×


  ∘


  ∘


  ∘


  ∘


  ∘


  ∘


  ∘


  P r ( A u s g a b e | E i n g a b e )


  A


  Q


  ≈


  ≈

